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摘摘摘要要要

CCL25-Eval任务6提出了一个段落级、多层次，细粒度中小学修辞识别与理解任务。
针对修辞分类任务的特点，本文构建了一种以数据增强为核心、结合高效监督微调的
多策略融合框架，并融合语句层面修辞识别与段落句间关系建模及识别，以全面提升
模型的修辞理解能力。针对修辞成分抽取任务的特点，本文采用先进行修辞类别判
定，后在该基础上进行修辞相关实体识别的两阶段处理策略，有效提升了整体识别精
度。结果表明，本文所提出的方法能够有效对修辞进行识别和抽取，三个赛道上的分
数分别达到了43.47、51.71、38.27，总成绩位列第二。
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Abstract

CCL25-Eval Task 6 introduces a paragraph-level, multi-layer, fine-grained task for rec-
ognizing and understanding rhetorical devices in primary- and secondary-school texts.
To address the characteristics of the rhetorical-classification sub-task, we design a
multi-strategy ensemble framework centered on data augmentation and complemented
by efficient supervised fine-tuning; it integrates sentence-level rhetorical recognition
with modeling and identification of inter-sentence relations within a paragraph to com-
prehensively boost the model’s rhetorical-understanding capability. For the rhetorical-
component extraction sub-task, we adopt a two-stage pipeline: first determine the
rhetorical category, and then, on that basis, identify the associated entities—an ap-
proach that markedly improves overall extraction accuracy. Experimental results show
that our method effectively recognizes and extracts rhetorical devices, achieving scores
of 43.47, 51.71, and 38.27 on the three tracks, respectively, ranking second overall.
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1 引引引言言言

修辞作为中文语言表达中的重要手段，广泛应用于文学作品中，以增强语言的表现力与说
服力(Liu et al., 2024b)。随着教育技术的不断发展，越来越多的研究开始关注自动作文评价系
统（Automated Essay Scoring, AES），其中修辞识别作为衡量作文文学性与表达能力的重要
维度，逐渐受到重视(Zhong and Zhang, 2020; Zhuang et al., 2024)。已有研究表明，恰当运用
修辞手法可有效提升作文的语言质量与表达深度(Ishioka and Kameda, 2006)。
尽管如此，当前的修辞识别研究仍主要集中于比喻、拟人等少数几类常见修辞，较少关注

不同修辞手法之间的内在联系与相互作用，例如(Shutova, 2010; Li et al., 2022; Chakrabarty
et al., 2020)。为填补这一研究空白，2024年CCL共享任务6，华东师范大学计算机科学与技术
学院提出了“中小学作文修辞识别与理解”评测任务(Liu et al., )，首次引入了细粒度、多层次的
中文修辞数据集CERD(Liu et al., 2024b)，极大丰富了该领域的研究资源与数据基础。
本次评测任务形式进一步升级。赛道一修辞类别从原先的4大类扩展至8大类，标注粒度由

句子级提升至段落级，从而更贴近实际写作情境中修辞的复杂性与多样性。
在本届评测任务中，针对赛道一二任务的特点，本文提出了一种以数据增强为核心的多策

略融合方法，并使用Qwen2.5-32B-Instruct(Qwen et al., 2025)进行高效的监督微调，将段落划
分为句子级别以进行修辞识别，并融合少样本学习驱动的句间关系识别模块，以提升修辞理解
能力。针对赛道三任务的特点，本文提出先通过小模型完成修辞类别判定，再在该基础上通过
较大参数量的模型进行修辞相关实体识别的两阶段处理策略，有效提升了整体识别精度。我们
的方法在CCL 2025共享任务6的官方评测中取得了44.48的总分数，展示了良好的任务适应能力
与鲁棒性。

2 任任任务务务介介介绍绍绍

作为2024年CCL首届中小学生修辞识别评测任务的延续，CCL 2025评测继续采用来源于真
实教学场景的中小学作文数据，所有作文均由汉语母语学生撰写，文体涵盖记叙文、议论文等
主流类型。
评测任务在修辞类型与任务粒度方面均进行了拓展与升级：在修辞格种类方面，除延续比

喻、比拟、夸张、排比四种类型外，新增了反复、设问、反问和摹状四种大类，进一步丰富了
语言表达形式；任务粒度由上届的句子级扩展为段落级，更适用于识别跨句群出现的复杂修辞
结构。
评测共设三个赛道，任务定义如下：
1. 赛道一：以文档为基本单位，对修辞手法进行识别。该任务将修辞手法按形式角度的粗粒度
划分为比喻、比拟、夸张、排比、反复、设问、反问、摹状及无修辞共9类；在此基础上进一步
细化为19类细粒度形式类型。
2. 赛道二：作文的文采评估与批改不仅依赖于识别修辞的表现形式，更需理解其所表达的内容
意义。本赛道同样以文档为单位，聚焦于比喻、比拟、夸张、排比四类修辞，依据内容角度将
其进一步划分为11种细粒度类型及无修辞，共计12类，用以评估修辞内容的表达功能。
3. 赛道三：修辞成分抽取任务，旨在识别修辞所涉及的描写对象、连接词及描写内容等要素。
该任务有助于从更细致的层面理解作文中的语言表达能力。本赛道聚焦于比喻、比拟、夸张、
排比种修辞类型，以文档为分析单位，进行成分级别的信息抽取。

3 实实实验验验方方方法法法

3.1 指指指令令令微微微调调调

针对赛道一和赛道二的特点，我们选择传统的有监督微调方法进行模型训练。采用低秩适
应（LoRA）(Hu et al., 2022)技术实施参数高效微调，该方法通过在预训练模型的权重矩阵中
添加低秩分解矩阵来实现模型适应，在保持原始模型参数不变的同时显著降低了计算和存储成
本。在实验过程中，将扩充后的数据重构为符合指令微调范式的格式，并应用LoRA技术对模
型进行微调。

3.2 数数数据据据增增增强强强

大模型时代，数据的重要性愈发凸显。本次评测提供了50条段落级标注数据，数据规模偏
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CERD数据集(句子级别)

随机抽取一种修辞方式

否

扩充后的结果(段落级别)

是

检查是否生成了n次

根据现有的上文以及抽取的修辞方式
调用DeepSeek-V3，生成下一句话

图 1: 数据扩充方法

小，不同修辞方式的分布不均衡。这种数据稀缺性对模型训练构成了显著挑战，尤其是在需要
捕捉复杂修辞特征的任务中。为应对这些挑战，我们首先采用了数据扩充策略，通过利用现
有资源和大型语言模型的生成能力创建高质量的合成数据。本文基于2024年的句子级别数据集
（CERD）设计了一种递归式段落生成方法。该方法的核心思想是将已有句子视作语境基础，
然后通过控制修辞类型的方式引导模型生成连贯且富含目标修辞特征的新句子。其详细流程如
下：
1. 从CERD数据集中抽取单句作为初始语境，随机选择一种修辞方式作为控制信号。
2. 将初始句子和选定的修辞方式作为输入，提交给教师模型，教师模型生成一个与前文衔接且
包含指定修辞特征的新句子。
3. 将新生成的句子与前文合并，形成更长的上下文，再次随机选择修辞方式，重复步骤n次直
至形成完整的段落级数据。其中n为5-7的随机数。

这种递归式生成方法不仅能够保证段落的语义连贯性，还能确保段落中包含多样化的修辞
手法，相关提示信息详见附录 A.1，整体流程如图 1所示。

对于赛道一，由于本次评测在赛道一上的细分类较去年（CERD）数据集略有差别，第
一步对原始数据进行了筛选处理。从2024年的CERD数据中剔除了共29条与”比拟-副词”及”夸
张-融合夸张”相关的数据，以确保生成数据的类别与评测要求一致。在随机抽取修辞方式时，
我们采用了相对均衡的采样策略——将“无修辞”的权重设为15，而其余子类的权重均设为1。
这种倾斜的采样比例旨在模拟真实文本中修辞手法相对稀疏的分布特征，提高生成数据的自然
度。通过这种策略，最终获得了由4000余条句子组成的高质量段落数据。扩充后的数据样例如
表1所示

对于赛道二，我们对采样权重进行了调整，将“无修辞”的权重调整为12，其余子类的权重
仍保持为1。这种调整基于对赛道二评测特点的分析，旨在生成更加符合该赛道评判标准的训练
数据。同样构建了规模达4000余条句子的段落级数据集。
这种数据扩充方法不仅有效解决了原始数据规模小、分布不均的问题，还通过控制生成过程中
的修辞类型分布，提高了数据的多样性和代表性，为后续模型训练奠定了坚实基础。

3.3 少少少样样样本本本学学学习习习

在人工智能与自然语言处理领域，少样本学习学习能使模型仅通过少数示例即可适应新的
任务而无须依赖大规模训练数据。因此赛道3中尝试在对数据进行分类后，应用少样本学习来进
行修辞成分抽取。在不断探索新的Prompt中，逐步优化了模型的性能，并最终找到相对理想的
方案。
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扩扩扩充充充后后后的的的段段段落落落 粗粗粗分分分类类类 细细细分分分类类类

暑暑暑假假假前前前，，，他他他还还还只只只是是是一一一堆堆堆不不不如如如用用用处处处的的的钢钢钢板板板钢钢钢架架架，，，而而而暑暑暑假假假后后后，，，他他他变变变成成成了了了
一一一个个个棕棕棕红红红色色色的的的，，，富富富有有有文文文学学学气气气息息息的的的小小小亭亭亭子子子，，，要要要不不不是是是这这这个个个小小小亭亭亭子子子，，，我我我所所所
热热热爱爱爱的的的小小小学学学校校校园园园可可可能能能真真真的的的像像像”亚亚亚特特特兰兰兰蒂蒂蒂斯斯斯”般般般沉沉沉没没没于于于我我我的的的脑脑脑海海海中中中。。。

比喻 明喻

如果不是这个小亭子重新点燃了我对校园的记忆，我又怎能在这片钢
铁森林中找回那份温暖的文学气息呢？

反问 复句反问

这个小亭子的出现，让校园的风景变得更加完整了。 / /

学生们常常坐在小亭子里读书，享受校园的宁静时光。 / /

微风轻抚着小亭子的檐角，像是在为它梳理秀发。 比拟 动词

阳光透过小亭子的木格窗棂，在地面上投下斑驳的光影。 / /

小亭子周围的绿植在微风中轻轻摇曳，散发出淡淡的草木清香。 / /

表 1: 赛道一数据扩充样例,其中加粗句子来自CERD数据集

3.4 大大大小小小模模模型型型协协协同同同

在赛道一的数据分析过程中，观察到大部分修辞方式主要集中于句内表达，即单句中可能
包含一种或多种修辞手法。但同时也存在少部分跨越多句的修辞现象，例如设问、反问和排
比等。针对以上现象，我们选择Qwen2.5-32B-instrction作为基座模型，对句内修辞采用了将段
落拆分为句子并进行指令微调的策略，以充分利用扩充后的训练数据；对于跨句修辞方式的
识别，则借助deepseek-v3通过少样本学习进行识别。最终，将上述两种方法的识别结果进行整
合，以获得整体的修辞识别结果。

4 实实实验验验方方方法法法

4.1 数数数据据据集集集

赛道一和赛道二的实验数据集来源于2024年句子级别数据扩充结果，以及本次评测提供
的50条段落级别数据。在数据划分过程中，从整体数据集中随机抽取了5%作为验证集。将数据
集处理为指令微调格式，指令微调的数据格式见附录 A.2和A.3。

4.2 模模模型型型

在本实验中，我们先选取了官方提供50条数据作为测试集，对几种开源模型通过少样
本学习进行性能评估，具体包括Qwen2.5-7B-Instruct、Qwen2.5-14B-Instruct和Qwen2.5-32B-
Instruct。模型比较结果见表2。实验结果表明，赛道一上，较大的大语言模型通常表现出更优
的性能。但赛道二则略有差别，我们还测试了Qwen3-32B(Yang et al., 2025)模型，并发现其在
赛道一上的性能略有提升，但在赛道三上则有所下降。考虑到Qwen3模型采用了带思考过程的
模型架构，可能会在后续微调中导致性能衰退，所以最终选择Qwen2.5-32B-Instruct作为基座
模型。为了合成数据，我们使用了DeepSeek-V3(Liu et al., 2024a)作为教师模型，并通过API进
行调用。

4.3 实实实验验验设设设置置置

在本次实验的指令微调阶段，所有训练配置参数统一设置如下：批处理大小为2，梯度累
积步数设置为2，以此确保在有效批次大小的前提下，能够充分利用计算资源并平衡内存消
耗。LoRA微调过程中，dropout比例被设定为0.1，旨在通过引入适当的正则化，防止过拟合，
并提高模型的泛化能力。学习率被设定为2.0e-5，结合余弦学习率调度器，随着训练的进展，学
习率逐渐递减，从而在训练后期减少步长的调整幅度，确保模型能够在接近收敛时进行更精细
的参数调整，避免陷入局部最优解。为了增强训练稳定性，学习率的预热比例被设定为0.1，即
在训练初期，学习率会逐步升高至预设值。整个训练过程共进行了35个周期，以充分提升模型
在特定任务上的表现。



中国计算语言学大会

模模模型型型名名名称称称 赛赛赛道道道一一一 赛赛赛道道道二二二

Qwen2.5-7B-Instruct 32.42 48.37

Qwen2.5-14B-Instruct 41.22 47.95

Qwen2.5-32B-Instruct 48.20 64.84

Qwen3-32B 52.71 55.06

表 2: 模型比较

在推理阶段，为了确保生成结果的多样性和质量，temperature参数设置为0.7。考虑到盲
测集的样本数量较为庞大，为提高推理效率和减少计算时间，推理采用40个线程进行分布式推
理，确保推理过程高效推理大量数据。

4.4 实实实验验验结结结果果果

赛赛赛道道道 实实实验验验方方方法法法 得得得分分分

赛道一 段落级别指令微调 41.8

句子级别指令微调+句间修辞关系 43.47

赛道二 段落级别指令微调 51.2

句子级别指令微调 51.71

赛道三 少样本学习 38.27

表 3: 实验结果

实验结果如表3所示，针对赛道一和赛道二，本研究将扩充后的段落数据重构为符合指令微
调范式的格式进行模型训练，分别获得了41.8和51.2的评估分数。然而，进一步分析表明该方
法存在局限性：扩充段落主要包含句内修辞特征，无法有效捕获赛道一中的句间修辞模式。为
解决此问题，我们采取了两阶段策略：首先将篇章级数据分解为句子级别单元进行精细指令微
调；其次，针对句间修辞特征，利用few-shot范式在Qwen2.5-32B模型上构建识别机制。通过这
种多层次特征融合方法，赛道一和赛道二的性能显著提升至43.47和51.71。

针对赛道三的任务特点，其同时包含文本分类和命名实体识别两个子任务，且段落级
文本蕴含丰富的语义信息，容易导致模型注意力分散。为此，我们最初设计了分阶段的处
理方案：首先微调一个四分类模型完成修辞分类任务，随后基于分类结果进行修辞成分的
抽取。然而，由于时间限制，且既有的数据增强方法难以有效适配该任务特性，未能完整
实现这一分层处理方案。本研究最终使用了大小模型协同框架：第一阶段，通过少样本学
习范式在Qwen2.5-32B上对盲测集实施修辞形式分类（比喻、比拟、夸张和排比）；第二阶
段，基于DeepSeek-V3模型，将文本与对应修辞类型作为输入，进行精确的修辞成分抽取。
这种层级化处理方法在赛道三取得了38.27的评估分数。详细的少样本学习Prompt模版见附
录 A.4和A.5。

为了深入评估模型的表现，我们通过随机种子“44”采样5%的句子级别数据对训练后模型进
行推理分析。实验数据处理阶段严格剔除了超出规定标签范围的所有标签。赛道一和赛道二的
粗粒度归一化混淆矩阵分别如图2和图3所示。混淆矩阵显示，赛道一中“反复”、“夸张”和“反
问”三类修辞手法的识别准确率较高（0.95-0.96），而“比喻”（0.62）和“排比”（0.82）的识别
效果有待提升。错误识别主要发生在语义相近的修辞手法之间，具体表现为26%的“比拟”被误
判为“比喻”，21%的“设问”被误认为“反问”。此外，“比喻”和“排比”两类还表现出与其他多个
类别相互混淆的现象。在赛道二中，“无修辞”（0.98）、“排比”（0.97）和“夸张”（0.939）三
类表现出较高的识别准确率，而“比喻”（0.673）和“比拟”（0.859）的识别效果相对较弱。主
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要的混淆现象集中在“比拟”与“比喻”之间，其中26.5%的“比拟”被误判为“比喻”，11.1%的“比
喻”被错分为“比拟”。

图 2: 赛道一粗粒度混淆矩阵 图 3: 赛道二粗粒度混淆矩阵

5 总总总结结结

本文系统探讨了大语言模型在中小学作文段落级修辞识别与理解任务中的应用。为提升模
型在该任务上的表现，我们综合采用了指令微调、数据增强、大小模型协同以及少样本学习等
多种方法。实验结果表明，在CCL 2024评测的任务6中，本文的方法取得了44.48的得分，综合
排名第二，显示出较强的性能和应用潜力。
尽管如此，研究过程中仍存在一些不足。例如，当前采用的数据增强方法在每个句子仅对

应单一修辞方式，导致生成数据的多样性和复杂性有待进一步提升。大语言模型在应对中小学
作文段落级修辞识别与理解时，仍面临诸多挑战，包括修辞类别间语义边界模糊、实际作文文
本表达多样、部分修辞手法隐性表达等问题。尽管本文的方法使大语言模型对修辞理解有所提
高，但大语言模型在中小学作文修辞识别与理解领域的自动化处理能力仍有较大提升空间。未
来的研究可进一步探索更为精细的数据增强策略以及更适应实际场景的模型架构，以提升模型
的泛化能力和实际应用价值。
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A 附附附录录录

A.1 数数数据据据扩扩扩充充充阶阶阶段段段调调调用用用教教教师师师模模模型型型的的的Prompt模模模版版版

任务描述：根据给定的（一个或多个）上文语句以及指定的修辞，生成下一语句。
给定上文语句：{slist str}
指定修辞方式：<{major category}><{minor category}>
修辞方式定义：{rhetoric description}
注意事项：
1.生成语句需要与上文保持连贯性和逻辑性。
2.注意主语的多样性，尽量不要和上文使用一个主语。
3.仅使用指定的修辞方式。
4.按照“{{生成语句}} <{major category}>[{minor category}]”格式输出。生成语句代表你生成
的句子。

A.2 赛赛赛道道道一一一 指指指令令令微微微调调调prompt模模模版版版

{ ”instruction”:“你是一位资深中学语文教师。你的任务是判断出给定语句中使用的修辞，并给
出修辞的粗粒度和细粒度分类。
修辞分类：
1.比喻（依据联想和想象，抓住本质不同事物之间的相似点，用一种事物来描写所要表现的另
一事物）：
- 1.1 明喻：本体、喻体、明喻喻词都出现；
- 1.2 暗喻：本体、喻体出现，可能出现暗喻喻词；
- 1.3 借喻：仅喻体出现；
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2.比拟（把物当作人或把人当作物，把此物当作彼物来说来写）：
- 2.1 名词：用写人的名词写物/用写物的名词写人或其他物；
- 2.2 动词：用写人的动词写物/用写物的动词写人或其他物；
- 2.3 形容词：用写人的形容词写物/用写物的形容词写人或其他物；
3.夸张（用远远超过客观现实的说法来渲染强调事物的某一特点）：
- 3.1 直接夸张：不借助其他修辞方式，直接对事实进行夸张；
- 3.2 间接夸张：借助其他修辞方式对事实进行夸张；
4.排比（用三个或三个以上内容密切相关、结构相同或相似、语气一致的短语和句子接连说出
来）：
- 4.1 成分排比：排比项承担句子中的某一句法成分；
- 4.2 句子排比：排比项均可单独构成句子；
5.反复（重复使用同一词语、句子或句群）：
- 5.1 间隔反复：提挈语不紧密贴连；
- 5.2 连续反复：提挈语连续出现；
6.设问（提出问题，以引起人们的注意和思索，接着自己回答问题）：
- 6.1 问答连属：问和答连在一起；
- 6.2 问答不连属：问和答没有连在一起；
7.反问（一种无疑而问，明知故问；用疑问的形式表示明确的意思，问而不答，答案寓于反问
之中）：
- 7.1 单句反问：反问句所属句子是单句；
- 7.2 复句反问：反问句所属句子是复句；
8.摹状（用生动形象的语言，把物体的声音、颜色、形状、性质、状态等具体地描绘出来）：
- 8.1 通感：摹状词以及所描述的状不同，A摹状词描述B状；
- 8.2 直感：摹状词以及所描述的状同类，A摹状词描述A状；
9.无修辞
- 9.1 无修辞：没有使用任何修辞。
给定语句：在所有人都各就各位后，机械臂把椅子举到空中。
输出要求
1. 你给出的修辞分类只能在上面的修辞类别中选择；
2. 请按照格式“‘<粗粒度分类><细粒度分类>“‘输出，<粗粒度分类>为修辞的粗粒度分
类，<细粒度分类>为修辞的细粒度分类；
3. 如果一个句子中有多个修辞，输出格式如下'''<粗粒度分类1><细粒度分类1>; <粗粒度分
类2><细粒度分类2>'''；
4. 仅分类输出结果，不要任何解释。”
”output”: ”<比拟><动词>”
}

A.3 赛赛赛道道道二二二 指指指令令令微微微调调调prompt模模模版版版

{ ”instruction”:“你是一位资深中学语文教师。你的任务是判断给定语句使用的修辞，并给出修
辞的粗粒度和细粒度分类。
修辞分类：
1.比喻（依据联想和想象，抓住本质不同事物之间的相似点，用一种事物来描写所要表现的另
一事物）：
- 1.1 实在物：本体是可见、可触、可想的实在物体；
- 1.2 动作：本体是某种动作、行为或事件；
- 1.3 抽象概念：本体是抽象概念，如爱、时间、勇气等；
2.比拟（把物当作人或把人当作物，把此物当作彼物来说来写）：
- 2.1 拟人：把非人当作人写；
- 2.2 拟物：把非A的某物当作A写，A非人；
3.夸张（用远远超过客观现实的说法来渲染强调事物的某一特点）：
- 3.1 扩大夸张：向大、多、长或高等夸张；
- 3.2 缩小夸张：向小、少、短或低等夸张；
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- 3.3 超前夸张：把后出现的事说到先出现的事之前；
4.排比（用三个或三个以上内容密切相关、结构相同或相似、语气一致的短语和句子接连说出
来）：
- 4.1 并列：排比项顺序改变不影响语义通顺；
- 4.2 承接：排比项之间有先后逻辑顺序，如时间、程度、发展状况等，不能改变顺序；
- 4.3 递进：各排比项表达的含义、情感等层层递进，不能改变顺序；
5.无修辞
- 5.1 无修辞：没有使用任何修辞。
给定语句：在所有人都各就各位后，机械臂把椅子举到空中。
输出要求
1. 你给出的修辞分类只能在上面的修辞类别中选择；
2. 请按照格式“‘<粗粒度分类><细粒度分类>“‘输出，<粗粒度分类>为修辞的粗粒度分
类，<细粒度分类>为修辞的细粒度分类；
3. 如果一个句子中有多个修辞，输出格式如下'''<粗粒度分类1><细粒度分类1>; <粗粒度分
类2><细粒度分类2>'''；
4. 仅分类输出结果，不要任何解释。”
”output”: ”<比拟><拟人>”
}

A.4 赛赛赛道道道三三三 少少少样样样本本本学学学习习习修修修辞辞辞分分分类类类Prompt模模模版版版

”””你是一位资深中学语文教师。你的任务是判断给定句子使用的修辞，并给出修辞的粗粒度和
细粒度分类。
修辞分类：
一、比喻（依据联想和想象，抓住本质不同事物之间的相似点，用一种事物来描写所要表现的
另一事物）:
- 1.1 明喻:本体、喻体、喻词都出现,通过使用”像”好像”如”仿佛”等比喻词来连接本体和喻体。
例如：仙人掌像几个绿色的手掌,有大有小,有粗有细。
- 1.2 暗喻:仅本体、喻体出现,而没有”像””好像””如””仿佛”这些比喻词。例如：若要想要种子
茁壮成长,少不了机会这一养料。例如：股市内外冰火两重天
- 1.3 借喻:仅喻体出现。例如：一把弯刀挂在天上。在这句话中月亮比作弯刀，但是只出现了弯
刀。
二、比拟（把物当作人或把人当作物，把此物当作彼物来说来写）:
- 2.1 名词:用写人的名词写物或者用写物的动词写人或其他物。例如：我看到这辆车久历风
尘,实在高寿。这句话用“高寿”这一名词形容车，而高寿本用来形容人。
- 2.2 动词:用写人的动词写物或者用写物的动词写人或其他物。例如：杜鹃花在风中摇曳,向人
们展示它优美的舞姿。杜鹃花“展示”
- 2.3 形容词:用写人的形容词写物/用写物的形容词写人或其他物。例如：湖水愈发温柔,愈发安
详。“温柔”“安详”本用来形容人。
三、夸张（用远远超过客观现实的说法来渲染强调事物的某一特点）:
- 3.1 直接夸张:直接对事物进行夸张。例如：我的爱比所有加起来还要多。
- 3.2 间接夸张:夸大另一样东西来夸大某事物。例如：一海洋的水都洗不干净他的手。
四、排比（用三个或三个以上内容密切相关、结构相同或相似、语气一致的短语和句子接连说
出来）:
- 4.1 成分排比:指一个句子中的某些成分,如主谓宾定状等,通过重复的形式排列在一起。例如：
她的枕,她的床,她的房间,已经空了。
- 4.2 句子排比:排比项可单独构成句。例如：它坚强的意志让我感动,它从不服从命运的安排, 它
与命运斗争,它触动了我的心灵。
- 5.1 无修辞: 没有使用任何修辞。
给定语句：在所有人都各就各位后，机械臂把椅子举到空中。
输出要求
1. 你给出的修辞分类只能在上面的修辞类别中选择；
2. 请按照格式“‘<粗粒度分类><细粒度分类>“‘输出，<粗粒度分类>为修辞的粗粒度分
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类，<细粒度分类>为修辞的细粒度分类；
3. 如果一个句子中有多个修辞，输出格式如下'''<粗粒度分类1><细粒度分类1>; <粗粒度分
类2><细粒度分类2>'''；
4. 仅分类输出结果，不要任何解释。
”””

A.5 赛赛赛道道道三三三 通通通过过过少少少样样样本本本学学学习习习抽抽抽取取取修修修辞辞辞成成成分分分Prompt模模模版版版

{ ”””现在你是一个经验丰富的语文知识助手。有一道题目是:以段落作为基本单位,将每个段落
中的句子中使用的修辞手法按粗粒度分类成比喻、比拟、夸张、排比以及无修辞类,同时每类修
辞进一步从内容角度细粒度分类,最终提取他们的修辞成分。现在我告诉你一个段落以及每个句
子的修辞方式。请你根据我提供的句子和修辞方式，抽取成分。
所有类别和解释如下:
一、比喻:
-1.1 **明喻**:本体、喻体、喻词都出现,通过使用”像””好像””如””仿佛”等比喻词来连接本体和
喻体。如:庄稼汉们站在地头，望着这片黄澄澄像[喻词:像]狗尾巴[喻体:狗尾巴]的稻谷[本体:稻
谷]，心里像酿了蜜一样的甜。
-1.2 **暗喻***:仅本体、喻体出现,而没有”像””好像””如””仿佛”这些比喻词。如:时间[本体:时
间]就是[喻词:是]金钱[喻体:金钱]。
-1.3 **借喻**:仅喻体出现。如:一把弯刀[喻体:弯刀]挂在天上
二、比拟:
-2.1 **名词**:用写人的名词写物用写物的动词写人或其他物。如:我看到这辆车[本体:车]久历风
尘,实在高寿[比拟内容:高寿]。
-2.2 **动词**:用写人的动词写物/用写物的动词写人或其他物。如:我到了自家的房外，我的母
亲早已迎着出来了，接着便飞出[比拟内容：飞出]了八岁的侄儿宏儿[本体：侄儿宏儿]。
-2.3 **形容词**:用写人的形容词写物/用写物的形容词写人或其他物。如:湖水[本体：湖水]愈发
温柔,愈发安详[比拟内容：温柔安详]。
三、夸张:
-3.1 **直接夸张**:直接对事物进行夸张。如:我的爱[夸张对象：我的爱]比所有加起来还要多[夸
张内容：比所有加起来还要多]。
-3.2 **间接夸张**:夸大另一样东西来夸大某事物。如:一海洋的水[夸张对象：一海洋的水]都洗
不干净他的手[夸张内容：洗不干净他的手]。
四、排比:
-4.1 **成分排比**:指一个句子中的某些成分,如主谓宾定状等,通过重复的形式排列在一起。
如:她的枕,她的床,她的房间,已经空了。[排比结构：她的][排比内容：她的枕,她的床,她的房间]
-4.2 **句子排比**:排比项可单独成句。如:它坚强的意志让我感动,它从不服从命运的安排, 它与
命运斗争,它触动了我的心灵。[排比结构：它][排比内容：它坚强的意志让我感动,它从不服从命
运的安排, 它与命运斗争,它触动了我的心灵。]
五、无修辞：没有使用任何修辞。
给定语句及修辞：“{text}” <{rhetoric}>[{form}]
修辞成分抽取规则如下：
(1) 针对比喻修辞
对于明喻形式,修辞成分包括连接词(喻词)、描写对象(本体)和描写内容(喻体);
对于暗喻形式,修辞成分包括描写对象(本体)和描写内容(喻体);
对于借喻形式,修辞成分包括描写内容(喻体);
(2)针对比拟修辞,不论形式如何,修辞成分都包括描写对象(本体)和描写内容(比拟内容);
(3)针对夸张修辞,不论形式如何, 修辞成分都包括描写对象(夸张对象)和描写内容(夸张内容);
(4)针对排比修辞,不论形式如何,修辞成分都包括连接词(排比结构)和描写内容(排比内容)。
你发现有一些同学分不清一些句子所属的类别以及成分,现在需要你的帮助。句子以及对应的修
辞方式如下：
请你参考以下格式输出：
<sentence1>: <形式1>:[形式2]:[连接词][描写对象][描写内容]
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<sentence2>: <形式1>:[形式2]:[连接词][描写对象][描写内容]
......
无修辞则：
<sentence1>: <>:[]:[][][]
......
要求:
1. 你给出的答案只能根据修辞成分抽取规则进行抽取。“sentence1”中数字代表第几句话,从1开
始,‘形式1’处填写修辞大类,放在<>里。‘形式2’处填写从内容角度细粒度分类。连接词、描写对
象和描写内容用[ ]括起来。
2. 如果多个句子组成了一个修辞（如排比），则每个句子都要抽取修辞成分。
3. 如果一个句子中有多个修辞，格式如下：
<sentence1>: <形式1>:[形式2]:[连接词][描写对象][描写内容] <形式1>:[形式2]:[连接词][描写对
象][描写内容]
<sentence2>: <形式1>:[形式2]:[连接词][描写对象][描写内容]
......
4. 注意：只抽取我给你的修辞的句子。给你什么修辞抽取对应的修辞成分。如果没有则不要抽
取。
5. 根据修辞成分抽取规则，部分修辞没有连接词、描写对象或描写内容,则对应[ ]中不填写任何
内容。格式如下：
<sentence1>: <排比>:[成分排比]:[连接词][][描写内容]
6. 仅输出结果即可。
”””


